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[ll. DESCRIPCION DEL CONTENIDO DEL PROGRAMA DE LA ASIGNATURA

.1 OBJETIVO GENERAL:

Estudiar, ejemplificar y aplicar los modelos mas importantes de Redes Neuronales Artificiales.

Describir ampliamente el contexto histérico en el que se concibi6 la primera neurona artificial:

el modelo de McCulloch-Pitts; estudiar el modelo matemético, sus alcances y limitaciones. Estudiar el

surgimiento del perceptrén y su relacion con el modelo de aprendizaje artificial de Hebb; ejemplificar

las aplicaciones del perceptron, sus alcances y limitaciones, de acuerdo con la obra "Perceptrons” de

Minsky y Papert. Estudiar el modelo de Hopfield y el papel que tuvo en el resurgimiento de las redes

neuronales artificiales. Examinar a fondo el el algoritmo backpropagation para el entrenamiento de

perceptrones multicapa, y ejemplificar con aplicaciones recientes. Estudiar las redes neuronales

morfoldgicas y las redes neuronales Alfa-Beta. En cada caso, justificar los modelos mateméticos.

[11.2 DESCRIPCION DEL CONTENIDO

TEMAS Y SUBTEMAS TIEMPO
1 Introduccién 4 hrs.
1.1 Panorama histédrico de las redes neuronales artificiales
1.2 Conceptos basicos y clasificacion de las redes neuronales artificiales
1.3 Conjuntos fundamental y de prueba
1.4 Fases de aprendizaje y operacion de una red neuronal artificial
2 El modelo de McCulloch-Pitts 7 hrs.
3.Hebb y aprendizaje artificial 5 hrs.
4 El Perceptron de Rosenblatt y el trabajo de Minsky y Papert 10 hrs.
5 Las redes de Hopfield 8 hrs.
6 Adaline y Madaline 8 hrs.
7 Peceptrones Multicapa (MLPs) y Backpropagation 10 hrs.
8 Redes Neuronales Morfologicas 10 hrs.
9 Redes Neuronales Alfa-Beta 9 hrs.
10 Modelos emergentes de Redes Neuronales Artificiales 9 hrs.
NOTA: Los subtemas para los temas 2 al 10 son similares: a) fase de aprendizaje, b) fase
de recuperacion, c) condiciones de convergencia, d) condiciones suficientes para
recuperacion perfecta, y ) respuestas ante patrones de prueba.
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1.4 PROCEDIMIENTOS O INSTRUMENTOS DE EVALUACION A UTILIZAR

1 Tareas 20 %

2 Examenes 60%

3 Trabajo final 20%




